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ABSTRAK

ST NURWAHIDA ARIF. Pencanan buku vang relevan dengan judul skripsi
pada Ruang Baca Fakultas Teknmik menggunakan Algontma Naive Baves
Classifier (dibimbing oleh Rizki Yushana Bakti, ST.MT dan Muhyiddin AM
Havat. S.kom. MT).

Ruang baca merupakan ruang vang cukup senng digunakan oleh
pengunjung untuk membaca atau untuk mencan referenst sebagal bahan tugas
akhir. Penelitian ini bertwjuan untuk Membuat sistem pencanan buku sehingga
msmudahkan penglmjung ruang baca d@limymencan buku sesuai kebutuhan dan

da pencarian judul buku vang

Classifier. Metode '
Klasifikas) data us
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ABSTRACT

ST NURWAHIDA ARIF. Search for hooks relevant to the title of the thesis in
the reading room of the unismuh enginecring faculty wsing the naive bayey
classifier algorithm (supervised by Rizki Yusliana Bakti, ST .MT and Muhy iddin
AM Hayat, S Kom. . MT).

The reading room is a room that 1s quite often used by vixitors to read or
look for references as material for the final project, This study aims to create a
book system that makes 1t easier for reading room visitors fo find books according
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DAFTAR ISTILAH

Naive bayes classifier  Naive Bayes Classifier merupakan salah satu metode untuk
mengklasifikasikan  data.  Baves Optimal  Classifier
mméhi‘tung peluang dari satu kelas dari masing-masing
kelompok atribut yang ada, dan menentukan kelas mana
yang paling optim

alah teknik awal data mining untuk
entah) menjadi format  dan
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Text Mining Proses mendeteksi informasi atau sesuatu yang baru dan
meneliti informasi besar. Text mining menganalisis text yang
tidak terstruktur yang terkait satu sama lain dan yang
berhubungan dengan prinsip dan aturan laim.

White Box White Box merupakan metode pengujian perangkat lunak
dengan cara menganalisa dan meneliti struktur internal serta
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BAB1
PENDAHULUAN

A. Latar Belakang

Buku merupakan jendela dunia. Dengan Membaca buku, sescorang dapat
memperoleh banyak pengetahuan. Salah satu manfaat buku adalah membantu
proses belajar mengajar, baik di sekolah maupun perguruan tinggi. Selain itu,
Buku juga dapat dimanfaatkan sebagai referensi menulis bagi para akademisi,

Ruang baca
pengunjung untuk membag
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vang relevan dengan kebutuhan mereka satu persatu schingga memakan waktu
vang cukup banyak, hal ini membuat para pengujung kesulitan dalam mencari

buku yang mercka inginkan dalam wakiu yang singkat. Buku yang relevan sangat
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penting dalam penelitian karena harus memiliki kaitan atau hubungan erat dan
jelas dengan topik penelitian vang diangkat, Sehingga jika buku yang tidak
relevan dengan topik penelitian memberikan suatu informasi yang simpang siur,
tidak jelas dan tidak penting karena tidak berkaitan pada topik penelitian. Untuk
itu mengingat pentingnya peran ruang baca bagi mahasiswa Teknik universitas
Muhammadivah makassar dalam mencari buku referensi vang relevan dengan
tugas akhir mercka maka dari itu perlu adanya peningkatan pada ruang baca yang

dapat mempermudah para pengunjung di iA va dalam hal pencarian buku vang

------

Ruang Baca

menggunakan  Algoritma  Naive Bayves Classifier”™. Algoritma Naive Baves
Classifier adalah salah satu metode klasifikasi yang paling banyak digunakan
dalam data mining. Pada penelitian ini diterapkan metode Naive Baves Classifier
sebagai metode pencarian buku (Aprilla Dennis. 2013, p. 8).




B. Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang vang diuraikan sebelumnya, maka terdapat
beberapa permasalahan yang dapat diangkat dari tugas akhir ini, antara lain :
|. Belum adanya sistem pencarian buku vang memudahkan pengunjung ruang
baca Fakultas Teknik Universitas Muhammadiyah Makassar
2. Bagaimana cara menerapkan algoritma Naive Bayes Classifier untuk
pencarian judul buku yang relevan dengan judul skripsi ?

C. Tujuan Penelitian
Tujuan dari tugas penelitian ini ang

. Membuat sistem pencarias

Tt




E. Ruang Lingkup Penelitian
Agar pembahasan masalah ini dapat lebih terarah, maka perlu adanya

suatu batasan masalah. Adapun batasan masalah dalam penelitian ini adalah :

|. Pencarian buku yang akan digunakan pada data Jearning yaitu Buku Teknik

Pengairan, Teknik Elektro, Teknik Arsitektur dan Buku Informatika.

2. Proses pencarian buku berdasarkan judul skripsi.

3. Penelitian dilakukan pada ruang baca fakultas Teknik unismuh makassar.

F. Sistematika Penulisan




BAB I
TINJAUAN PUSTAKA

A. Landasan Teori
1. Text Mining
Text Mining adalah adalah salah satu bidang khusus dalam data mining
yang memiliki definisi menambang data berupa teks dimana sumber data biasanya
didapatkan dari dokumen dan tujuannya untuk mencari kata-kata yang dapat
mewakili isi dari dokumen sehingga dapa Jakukan Analisa keterhubungan antar
dokumen (Purnamasari et al., 20

¢

snentukan kesamaan

Text mining dapat

Naive  Bayes Classifier  merupakan salah  satu  metode untuk
mengklasifikasikan data. Cara kerja dari metode Naive Baves Classifier
menggunakan perhitungan probabilitas. Konsep dasar vang dfigunakﬂn oleh Naive
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Baves adalah Teorema Bayes. vaitu teorema vang digunakan dalam statistika
untuk menghitung suatu peluang, Baves Optimal Classifier menghitung peluang
dari satu kelas dari masing-masing kelompok atribut yang ada, dan menentukan
kelas mana yang paling optimal. Proses pengelompokan atau klasifikasi dibagi
menjadi dua fase yaitu learning/training dan testing/classifv. Pada fase learning,
sebagian data vang telah diketahui ketegorinya, datanva diumpankan untuk
membentuk model perkiraan. Kemudian pada fase resting, model yvang sudah
terbentuk diuji dengan sebagian data (Fitrighé Azis. 2018).

Olson Delen (2008) menjelask: a Naive Bayes menentukan

setiap kelas keputusan. 2

independen. Proha

Peluang kejadian
B. Pada pengaplikasim

(D Ciyrrier )

riciRy= P(D)




Naive Bayes Classifier atau bisa disebut sebagai Multinomial Naive Bayes
merupakan model penyederhanaan dari Metode Bayes yang cocok dalam
pengklasifikasian teks atau dokumen. Persamaannya adalah :

I’M ==:;Tgvm Pluilal. a2, ... Y iniiiiiasaisaianmanmainiiman [ 3)
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vai keterkain
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kategori class vj.
o |docs| : frekuensi dokumen pada setiap kategori.
e |contoh| : jumlah dokumen yang ada.
e Nk : frekuensi kata ke-k pada setiap kategori.
Kosakata : jumlah kata pada dokumen test.




Pada persamaan (8) terdapat suatu penambahan | pada pembilang, hal ini
dilakukan untuk mengantisipasi jika terdapat suatu kata pada dokumen uji yang
tidak ada pada setiap dokumen data fraining.

Adapun Tahapan dari Algoritma Naive Baves Classifier yaitu

a. Learning (Pembelajaran)

Naive Bayes merupakan metoda yang termasuk ke dalam supervised learning,
dimana dibutuhkan pengetahuan awal untuk dapat mengambil keputusan.
Langkah-langkah :

Step | : Bentuk vocabulary pada s

Elektro measure sehesar
90,46%. dan
akurasi sebesar
07.78%

Kepin Sihotang. Penerapan Naive Bayes ~ Metode Naive




rajib ghaniy. metode Naive  Classifier Bayes Classifier

Bayes Classifier dapat digunakan
2019 untuk untuk penentuan

penentuan topik dan menampilkan

tugas akhir topik jurusan TI

pada website pada judul yang di

perpustakaan ajukan.

STIKOM

Binaniaga

’“““wJ
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Penelitian pertama vang dilakukan oleh Vidya Rizgiyani , Anggraini
Mulwinda . dan Riana Defi Mahadji Putri dari Jurnal Teknik Elektro Vol. 9 No. 2
Tuli - Desember 2017, Universitas Negeri Semarang judul “Klasifikasi Judul Buku
dengan Algoritma Naive Baves dan Pencarian Buku pada Perpustakaan Jurusan
Teknik Elektro™ . Permasalahan dalam penelitian ini yaitu pengelola perpustakaan
dan pengunjung kesulitan dalam mencari buku referensi yang mereka karena tata
letak buku vyang tidak beraturan karena belum memiliki kategori buku yang

STIKOM Binaniaga”™. Permasalahan dalam penelitian ini vaitu belum adanya

sistem website perpustakaan untuk melihat dan mengetahui referensi judul dan
topik skripsi tugas akhir, Oleh karena itu judul-judul yang ada akan diidentifikasi
dengan pernyataan subjek terkait dalam penelitian ini dengan menggunakan

10




pendekatan Naive Baves Classifier. Hasil penelitian menggunakan algoritma
naive beaves classifier menyatakan Metode Naive Classifier dapat digunakan
untuk penentuan dan menampilkan topik jurusan Tl pada judul vang di ajukan,
Ketepatan dan menemukan dalam menentukan topik pada data judul skripsi
jurusan T1 baru dipengaruhi oleh data pembelajaran atau data latih pada setiap
kategori. Data latih ini berisi kata — kata yang sering muncul pada masing —
masing kategori atau kata - kata yang dapat mewakili kategori tertentu (Ghaniy &
Sihotang, 2019).

judul buku dengan

dalam penelitian ini

........

il

“Optimalisasi [ _
metode klasifika ancduri pi asi buku
digital dongeng | an alah Terbentuknya 4l vang dapat

memberikan kemudahan bagi anak anak dalam mengakses buku tentang dongeng.
Hasil yang diperoleh dari penelitian ini menunjukan bahwa Sistem pencarian buku
dongeng berbasis web vang dibangun melalui penelitian ini dapat dimanfaatkan
sebagai solusi alternatif untuk meminimalkan masalah dalam pencarian buku
dongeng bagi anak-anak. Penerapan metode klasifikasi Naive Bayes dapat
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dilakukan dengan menggunakan kata kunci berdasarkan judul buku, Kategori
buku, dan pengarang buku Hasil yang diperoleh dari penelitian ini menunjukan
hahwa pengujian dengan menggunakan metode klasifikasi Naive Baves
menghasilkan presentase keakuratan pada pencarian data dengan presentase
probabilitas klasifikasi Naive Bayes sebesar 52.17%. (Wulandari et al., 2021).

C. Kerangka Pikir N
Untuk dapat menyelesaikan permasalahan pada bab sebelumnya maka

Penulis membuat gambaran singkat sebagai alur penyusunan laporan ini dengan
kerangka pemikiran sebagai berikut :




AN

1

Nl
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BAB 111
METODE PENELITIAN

A. Tempat dan Waktu Penelitian

Dalam penelitian ini penulis akan melakukan penelitian pada Ruang Baca
Fakultas Teknik Universitas Muhammadiyah Makassar, JI. Sultan Alauddin
N0.259, Gn. Sari. Kec. Rappocini. Kota Makassar, Sulawesi Selatan 90221,
terhitung mulai bulan Juni 2022-Agustus 202

B. Alat dan Bahan
1. Alat

Muhammadiyah Makassar.




C. Perancangan Sistem

Flowchart merupakan serangkaian bagan yang menggambarkan alir sistem
dari pencarian buku menggunakan Naive Baves Classifier. Berikut ini flowchart
dan tse case untuk tahapan penelitian menggunakan Naive Baves Classifier.

|’ Edulal

5. Proses Naive Bayes Classifier, menghitung probabilitas pada setiap
dokumen terhadap sekumpulan dokumen dan kemudian menentukan
probabilitas kemunculan kata yang terbesar pada suatu dokumen dengan

15




kategori class tersebut. Sehingga kata yang memiliki presentasi terbesarlah
yang akan di munculkan pada hasil pencarian.

6. Tampilkan hasil pencarian, setelah melalui proses Naive Baves Classifier
maka sistem akan menampilkan judul buku yang relevan dengan keyword
vang diinput.

7. Proses selesai

16




dan filtering.
d) Naive baves classifier

Pada tahap ini data testing akan diuji menggunakan algoritma naive hayes
classifier untuk menghitung suatu probabilitas.

17




¢} Hasil Pencarian
Hasil dari pencarian akan menampilkan kategori dan list buku yang relevan
dengan judul atau keyword yang di input.

A Z2
&/ oy -'\
Sy ) Y N

N
/" .:"Jl.,rw“‘.\a,\ﬁ

| "lp' \




N oo om o

_'il.ldul skripsi dengan mengimput jud skripsi ala

Menampilkan data buku, admin dapat menampilkan data-data buku
Menginput data buku, admin dapat menginput jika ada data baru
Mengedit data buku. admin dapat mengedit data buku

Menghapus data buku, admin dapat menghapus data buku

19




D. Teknik Pengujian Sistem

Pada penelitian ini Teknik pengujian yang akan dilakukan pada sistem
vaitu menggunakan pengujian White Box. Pengujian White Box merupakan
metode pengujian perangkat lunak dengan cara menganalisa dan meneliti struktur
internal serta kode dari perangkat lunak (Hasanah & Untari, 2020). Salah satu
Teknik white box yang akan digunakan vaitu: Basis Path Testing, Teknik ini
dilakukan bertujuan untuk mengukur  kompleksitas  kode program  dan
mendefinisikan alur vang dieksekusi.
E. Teknik Analisis Data

Untuk mencapai hasi 0 nelith, melakukan serangkaian
tahapan pengolahan

N— A'\Psd b JHA'V”

S \\‘ «\'h,,//

4. Pengujian
Pada tahap ini melakukan pengujian terhadap data yang telah diproses
sebelumnya menggunakan  algoritma  naive  bayes  classifier  untuk

mendapatkan hasil yang akurat.

20




BAB IV
HASIL DAN PEMBAHASAN

Hasil penelitian dan pembahasan pada skripsi ini berupa deskripsi mengenai
proses pencarian buku yang relevan dengan judul skripsi pada ruang baca fakultas
Teknik unismuh, dengan pembahasan mengenai tahap dalam melakukan proses
pencarian buku menggunakan metode naive bayes classifier dimana keluaran dari
pencarian buku ini berupa kategori dan
kunci vang diinpat,

dul buku yang relevan dengan kata

A. Dataset Buku
1 fakultas Teknik

N

S, et t5miti Dl 1B Jewigae £IF ey Shaw ki Lot Wnngan P ey (eHaliig E0S0E Raand |
Tame Crgilal S=vmp s Aol vy Fhamin Sn Wadkdds [T fhhsm | wnn Clag b ipinh bemierrhdieg o
T Dl Ajsiamsks Samemn g R e Bud gy Hifubimt faiss o1 TS BE PETGREsan =

Gambar 6. Data buku jurusan informatika
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K latego fem
| desan imiener  'Abacus’, Negusan Abrast, Abstrak’, Wama Algen . Pencanayaan Alksan, Alsesons Asatat’, oo, Acrilan, Acrcterium . Acylic . Ada
2 sen visual ‘eqtatika’, analiss’, senl itk s . kepemempinan seni, leras: sen . Droses armsne . anefal. amwork. Karya senl . Assessment . pery
Ipemuoman  penumahan’, kawasan pemubiman', Tingkungan hanian’. emuarman’, rumaly mumah komersial”, Tumah swadaya', rumat Lmum’, um
4 desain imta daerah perumahan , nfrastrukdr basal’, pestanian vartical’ Yaman veical. kotz vertical, hutan iofa', kepadatan perkotaan , deszin i
Gambar | 1. Data keyword kategori jurusan Arsitektur
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Tahap case folding adalah proses mengubah seluruh huruf kapital dalam teks
menjadi huruf kecil.




3. Tokerzing
Tahap rokenzing adalah proses memecah karakter berdasarkan kata yang
menyusunnya.

3. Filtering
Tahap filtering adalah mengambil kata penting dari hasil tokenzing dan
membuang vang tidak penting.

C. Proses Naive Bayes Classifier
. Memberi nilai probabilitas setiap Kategori, Contoh pada kategori informatika

N

P ( Artificial Intelligence | Kecerdasan B
P ( data analisis | Kecerdasan Buatan) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05
P (naive bayes | datamining) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05

P (apriori | datamining) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05

P (classifier | datamining) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05
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b) Jaringan
P ( network | Jaringan) = ( 3+1)/(5+34) = 0.1025
P (server | Jaringan) = ( 1+1)/(5+34) =0.0512
P (protocol | Jaringan) = ( 141)/(5+34) = 0.0512
P (router | Jaringan) = ( 1+1)/(5+34) =0.0512
P (topologi | Jaringan) = ( 1+1)/(5+34) = 0.0512
¢) Database
P (database | database ) = ( 2+1)/(8444) = 0.0714

P (domain analisis | rpl) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05
P (framework| rpl) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05

P (Prototyping | rpl) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05

P (software engineer | rpl) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05
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P (uml | rpl) = ( 1+1)/(6+34) = 0.05
3. Pengujian atau testing :

Contoh inputan judul Skripsi untuk pencarian buku yang relevan :
“Pencarian judul buku yang relevan dengan judul skirpsi menggunakan Naive
Bayes Classifier.
Preprocessing :
a) Case folding
pencarian judul buku yang relevad) denga
naive bayes classifier.
b) Tokenzing

WhKASs, 7

N

e o) s
Ve m n 2

=P (Database ) x P (naive bayes)x P (classifier)
=0.2x0.0238x0.0238
=10.000113288

d) Pemrograman
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=P (pemrograman) x P (naive bayes)x P (classifier)

=0.2x0.0238x0.0238

=0.000113288
e) Rekayasa perangkat lunak

=P (Rekayasa perangkat lunak ) x P (naive bayes)x P (classifier)

= 0.2x0.025x0.025

=0.000125

Jadi . hasil dari pmhiturt_gm probabilitas dia:nsjudul skripsi masuk dalam
Kategori Kecerdasan Buatan kareg i, probabilitas paling tinggi yaitu
= (1.0005. Setelah didapatka vai si
kategori dan list bukd vz tamining. Berikut hasil
pencarian buku.dé




Selamal Dafang O/ Sitam Pandarian Buko ET-UNISMUH

Gambar dibawah merupaka

mencari buku referensi "

B

e

n"%\

kemudian klik icon untuk mencari buku.

Gambar 15, Tampilan Pencarian Buku
Dari pencarian tadi dengan inputan “naive bayes classifier” jika terdapat judul
buku vang mengandung keyword yang diinputkan maka semua judul buku yang
mengandung kata naive bayes classifier akan muncul dalam hasil pencarian.
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Berikut hasil kategori dan judul buku yang relevan dengan judul skripsi atau
keyword yang diinput.

Kategari yang Sesuni dengan Juul Busis - Secerdatan huatan
List Buku

Gambar 17. Flowgraph user

Keterangan
1. StartMulai
2. Sudah punya akun




Register form

Register

Login form

Pencarian buku

Proses Naive Bayes Classifier
Menampilkan hasil pencarian

3.
4.
5
6.
7.
8.
9.

Proses selesai

h vang terjadi diantaranya:

Kesimpulan dari perhitungan diatas diperofeh cyclomatic complexity
V(G) = 2. region = 2, dan independent path = 2 karena jumlah ketiga
parameter ini sama maka dapat disimpulkan bahwa halaman login dan
pencarian buku untuk user telah terbebas dari kesalahan logika.
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Dimana merupakan alur pemrograman dalam pencarian buku
menggunakan algoritma Naive Bayes Classificr.
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Base Path 2 ¢ 1-2-3-4-2-3-4-5-6-8-10-12
Base Path 3 : 1-2-3-4-5-6-7-12

Base Path 4 : 1-2-3-4-5-8-9-12

Base Path 5 : 1-2-3-4-5-10-11-12
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b) Menghitung cyclomatic complexity untuk flowgraph diatas :
Keterangan :
Edge(E) =12
Node(N) =15
Region(R) =4
Predikat(P)=3
V(G) = (E-NH2

=(12-15)+2
=342
=3

V(G) =P+

V/

F Y
Y o/

.....
.........
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BABV
KESIMPULAN DAN SARAN

A. Kesimpulan

Berdasarkan hasil penelitian diatas dengan judul pencarian buku yang
relevan dengan judul skripsi pada ruang baca Fakullas Teknik Universitas
Muhammadivah Makassar menggunakan Naive Bayes Classifier dapat ditarik
kesimpulan sebagai berikut :
I
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LAMPIRAN
Lampiran 1. Data Buku
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Gambar 2. Data Buku Arsitektur
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Gambar 4. Data Buku Pengairan




Lampiran 2. Data Kategori
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Gambar 5. Kategori Informatika
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Lampiran 3, Source Code

const { PrismaClient} = require('@prisma/client’);
const prompt = require('prompt-sync’)();

var BayesClassifier = require{'bayes-classifier’)
var classifier = new BayesClassifier()

const prisma = new PrismaClient()

const getDocumentf = async () => {
try {
const docif = await prisma kategori_jfor findMany({})
return doclf
}catch{err) {
return grrmessage
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const getidocy <3” KAS
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return
}catch{err)

const getDocumentArsitek = aspnc () => |
try {
constdoclf = await prisma kategori_elektro findMany(())
return docif
Jeatch(err) {
return efr.message
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const naiveBayes = asyne (judul bayesData) => {
var docArray=[i
try{ :
bayesData.map(bayes => {
docArray push{bayes term)
classifieraddDocuments(docArray, ba
docArray=[]
N

classifier train()

judul_buku :{
contains: kategon
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}
|
}I
(
OR [
{

sinopsis_buku :|
contains : judul

} %
17\
r:arisa‘_cari WA= < a1 ‘ i I.il.\ \\

contains: judul

judul_buku i
contains: kategori
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}
1
]
}F
{
OR [
{
sinopsis_buku o
contains : judul

judul_buku
contains: kategori




}
]
)i
{
OR [
{

sinopsis_buku :{
contains ; judul

judul_buku™
contains: judul
]

judul_bulu :{
contains: kategori ‘
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OR [
{
sinopsis_buku
contains : judul

switch (prod
case 'Infor
var docif & awail getDoed A
var hasilKategori = awall naiveBayes(judul ,docif)
await Promise.all{dataludul. map(async (item) =>{
var judulBuku = await cariBukulf(item,hasilKategori)
_judulBuky = _judulBuku.concat{judulBuku)
n
return hasil = {hasilKategori , _judulBuku}




case 'Sipil':
vardocSipil = await getDocumentSipil()
var hasilKategori = await naiveBayes(judul ,docSipil)
varjudulBuku = await cariBukuSipil(judul,hasilKategori)
return hasil = [hasilKategori , judulBuku)

case 'Elektro”:
vardocElektro = await getDocumentElektro()
var hasilKategori = await naiveBayes(judul ,docElektro)
var judulBuku = await cariBukuElektro(judul hasilKategori)
return hasil = {hasilKategori | judujBuku}

case "Arsitektur':
var docArsitek = await getQ
var hasilKategori = ayg
var judulBuku = 3
return hasil =




Lampiran 4, Tampilan Sistem Pencarian Buku

RUANG BACA
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Gambar 1 1. Halaman Pencarian User
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